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Contexto
A Proliferacion de datos como consecuencia de los procesos de

transformacion digital.
A Incremento exponencial en la capacidad de procesamiento de grandes
voliumenes de datos.
A Ciberespacio hiperconectado.
A Desarrollo cientifico y técnico enfocado en el andlisis de datos.,
A Aprovechamiento de la inteligencia artificial. i




Propdsito

U Desarrollo de capacidades para
aprovechar fuentes alternativas y
metodos modernos de produccion
de informacion.

U Generar nuevos productos
(estadistica y analisis geoespacial
experimental).

U Hacer mas eficientes los procesos
de produccion.

U Dar un mejor servicio a nuestros
usuarios.
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Infraestructura de experimentacion
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Plataforma Tecnoldgica del Lago de Datos
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indicador oportuno de la actividad economica (IOAE)
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Target Indicator

AR

Contribute to progress on the Target yet not the Indicator per se Direct measure or indirect support
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29 potenciales indicadores que pueden beneficiarse
de las imagenes satelitales. Hasta el momento, solo
12 tienen metodologia definida.

=)
O\
=

e ~N
— N
oy [
= o P
~ o w
o ~ e
N = '

[
-
S
[
=
(<))
[
ot
o

o
l—l
=

[
N
'S
[y
N
o]
[
N
[
N
m
-

o
p
-

= =

> ~ @

- w _
a
U'|
p_n

[
-
N
= b -
> N s
w N wn

=y
»
-y
[y

111

[y
w
[y
[y
w
N
[ury
w
p—n
=

17.8 | 17.9 | 17.16 | 17.17 | 17.18 @ 17.6.1(17.18.1

Earth Observations in Service of the 2030 Agenda for Sustainable Development



Satelites Landsat y Sentinel

Actualmente se dispone de informacion satelital
gratuita y abierta. aws

se en contacto con el departamento de ventas  Soporte Espaiiol  Micuenta v | (Cree Ui cuenta de AWS

Productos Soluciones Precios Docume 6 Mas informacion  Red de socios AWS Marketplace Mas informacion  Q

El planeta Tierra
en AWS

Cree aplicaciones a escala planetaria en la
nube con datos geoespaciales abiertos.
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The Copernicus Program is an ambitious initiative headed by the European Commission in @esa )
partnership with the European Space Agency (ESA). The Sentinels are a constellation of satellites - o opernicus
by ESA to i the C program, which include all-weather radar images

from Sentinel-1A and 1B, high-resolution optical images from Sentinel-2A and 2B, ocean and land

Google

Disponibilidad de Informacion, Gratuita y Abierta




Landsat (8 dias) y Sentinel 2 (5 dias)
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Landsat (35 anos) y Sentinel 2 (4 anos)
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Datos
satelitales
Ejemplos:

- Landsat.
- Sentinel.
- MODIS.

Ecosistema de la herramienta ODC
Software para el manejo y analisis de datos geoespaciales

Nucleo Algoritmos Aplicaciones

Desarrollo

flexible

Dependiendo de tu aplicacion el Open Data Cube
puede ser desplegado en plataformas de computo
de alto rendimiento, infraestrucura en la nube o
instalaciones locales. Las instalaciones normalmente
corren en sistemas Linux, MacOS, and Windows.

Desiciones
informadas
Ejemplos:

- Deforestacion.
- Calidad del agua.
- Mineria ilegal.
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Comparativo de distintas regiones
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A Comparativade distintosanos
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Recognizing urban growth using remote
sensing

Measure and track urban growth are
crucial to compute many of the
considered indicators for SDG 11. For
example, it is the first step to identifying
slums and informal settlements
(Indicator 11.1.1) in the peripherical of
the urban areas.

In this work, we show the viability of taking
advantage of earth observations and machine
learning to track urban growth.

https://eatoolkit-guo-un-
habitat.opendata.arcgis.com/pages/mexsecase |
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Article

Fine-Grained Large-Scale Vulnerable Communities Mapping
via Satellite Imagery and Population Census Using

Deep Learning

Joaquin Salas 1*, Pablo Vera 17, Marivel Zea-Ortiz !, Elio-Atenogenes Villasefior 217,
Dagoberto Pulido ! © and Alejandra Figueroa 2




Desempeino de métodos de regresion

Marginacion predicha por SVR2
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